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Abstract. SDRDPy es una aplicacién de escritorio que proporciona a
los expertos una representaciéon grafica y tabular intuitiva del conocimiento
extraido por cualquier algoritmo de Descubrimiento de Reglas Descrip-
tivas Supervisadas (DRDS). La aplicacion facilita el anélisis de los datos
mediante la visualizacion de informacion relevante del conjunto de datos,
asi como de las relaciones entre las reglas descubiertas, los ejemplos y
las medidas de calidad asociadas a cada regla, independientemente de la
herramienta utilizada para ejecutar el algoritmo. Toda esta informacion
se presenta a través de una interfaz amigable que facilita el analisis ex-
perto y la generacién de informes exportables en diversos formatos. El
trabajo completo ha sido publicado en SoftwareX [8].
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1 Introduccion

En la actualidad, la disciplina de la Ciencia de Datos esta experimentando un
gran auge debido al crecimiento continuo de la informacion recopilada digital-
mente. Gracias a ella, es posible extraer conocimiento relevante para la toma
de decisiones [5]. El proceso de Ciencia de Datos comprende diversas fases: re-
copilacién y seleccion de datos, seleccion del modelo o estrategia, evaluacion vy,
finalmente, difusién y uso de los resultados. Sin embargo, existe una carencia no-
table en esta tltima fase: no se ha invertido el mismo esfuerzo en el desarrollo de
interfaces usables y amigables que permitan a expertos de otros dominios inter-
pretar los resultados obtenidos sin necesidad de la asistencia de un especialista
en Ciencia de Datos. Este problema se acentiia especialmente en el ambito del
Descubrimiento de Reglas Descriptivas Supervisadas (DRDS) [2], que engloba
técnicas como el Descubrimiento de Subgrupos [7], la Minerfa de Patrones Emer-
gentes [6], la Mineria de Conjuntos de Contraste [1] y la Mineria de Cambios [4].
Estas técnicas combinan induccién descriptiva con aprendizaje supervisado y se
han aplicado con éxito en dominios como la medicina, la industria o el comercio



electrénico. No obstante, los expertos en estos dominios carecen de herramien-
tas que les permitan visualizar los resultados de los algoritmos DRDS de forma
intuitiva y atractiva.

Las herramientas comerciales y académicas populares presentan limitaciones
severas para este fin (véase Tabla 1): plataformas como Weka o KNIME no in-
cluyen algoritmos DRDS, mientras que KEEL y Orange, aunque los incorporan,
carecen de funciones de visualizacién e interaccion entre reglas y datos. Ademas,
todas ellas exigen adaptar los resultados al formato propio de la plataforma.

Con el objetivo de cubrir esta laguna, se presenta SDRDPy, una aplicacion de
escritorio desarrollada en Python que permite visualizar gréafica y tabularmante
los resultados de cualquier algoritmo DRDS, sin necesidad de reejecutar el al-
goritmo ni adaptar su coédigo. La aplicacién procesa directamente los ficheros
de reglas generados por el algoritmo y los presenta de forma clara al usuario
experto, ofreciendo tanto la visualizacién de las reglas como el analisis de su
relacion con los datos del conjunto de estudio.

Caracteristicas SDRDPy KEEL|Weka|Orange|Knime
Algoritmo de reglas descriptivas SDRD Si Si No Si No
Visualizaciéon de resultados del algoritmo SDRD Si No No Si No
Inclusion del algoritmo SDRD No, solo evaluacion| Si No Si Si
Ver relacion entre reglas y datos Si No No No No
Adaptacion del resultado del algoritmo a la plataforma No Si No Si No

Table 1: Comparativa de caracteristicas entre diferentes herramientas

2 Descripcion del software

SDRDPy es una aplicacion de escritorio implementada en Python 3.11 con de-
pendencias minimas (Tkinter, Matplotlib y Numpy), que permite visualizar los
resultados obtenidos por cualquier algoritmo DRDS.

La arquitectura del sistema, mostrada en la Figura 1, sigue un esquema
sencillo centrado en el usuario. Este importa dos ficheros de entrada: el fichero
de datos, que contiene el conjunto de datos en formato KEEL, y el fichero de
reglas, que contiene las reglas generadas por el algoritmo DRDS. A partir de estos
ficheros, el sistema extrae la informacion necesaria, evalda las reglas internamente
y genera las representaciones graficas y tabulares correspondientes. Finalmente,
el usuario puede exportar los resultados en formato PDF o LaTeX.

La aplicacion ofrece las siguientes funcionalidades principales: visualizacion
analitica general del modelo y desglose detallado por regla; identificacion de la
cobertura mutua entre reglas y datos; y soporte para algoritmos tanto crisp como
difusos (calculando en estos ultimos el grado de pertenencia). Para la evaluacion
interna, el sistema genera la tabla de contingencia y deriva cuatro medidas de
calidad [7]: TPr y FPr (ratios de verdaderos y falsos positivos), Confianza
(precision de la regla sobre los ejemplos cubiertos) y WRACCN (equilibrio
entre generalidad y precision).

3 Ejemplo ilustrativo

Para ilustrar las capacidades de SDRDPy, se analizaron los resultados del algo-
ritmo NMEEFSD [3] sobre el conjunto de datos Iris. El analisis en la aplicacién
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Fig. 1: Arquitectura general y flujo de trabajo de SDRDPYy, desde la importaciéon
de ficheros por el usuario hasta la generacion de informes.

se estructura en dos niveles interactivos (Fig. 2): una vista general de todas las
reglas y un analisis detallado por regla individual.

El primer nivel, la vista general, se muestra tras importar los ficheros de
datos y reglas, mostrando una interfaz organizada en tres zonas (Figura 2a): (1)
el listado completo de reglas generadas, que permite interactuar con cada una
de ellas; (2) un panel grafico compuesto por un diagrama de dispersion y uno de
piramide para analizar la distribuciéon de TPr y FPr, facilitando la identificacién
visual de los patrones de mayor calidad; y (3) una tabla que mapea la relacion
exacta entre reglas y datos mediante codigos de color (azul para cobertura cor-
recta, naranja para incorrecta). Al posicionar el cursor sobre cualquier ejemplo,
se despliegan sus atributos completos.

Por su parte, el analisis detallado se muestra al seleccionar una regla especifica
en el listado, ofreciendo un desglose pormenorizado en otras tres areas clave
(Figura 2b): (1) las tablas de contingencia y de medidas de calidad especificas;
(2) un diagrama de puntos individual en el espacio TPr/FPr, donde se sombrea
en rojo la zona de baja calidad (T'Pr < FPr); y (3) una tabla que aisla los datos
cubiertos por dicha regla, manteniendo la codificacién por colores.

4 Conclusiones

En este trabajo se ha presentado SDRDPy, una aplicacién de escritorio para
la visualizacion grafica y tabular de los resultados obtenidos por algoritmos de
DRDS. Su principal caracteristica diferenciadora es la capacidad de procesar
directamente el fichero de salida del algoritmo, sin necesidad de incorporar su
implementaciéon ni adaptar su formato, lo que la hace compatible con cualquier
algoritmo DRDS independientemente del lenguaje o entorno en que haya sido
desarrollado.

La aplicacién cubre una laguna real en las herramientas disponibles, permi-
tiendo que expertos de dominios como la medicina o el marketing interpreten los
resultados de forma auténoma, sin requerir la asistencia de un especialista en
Ciencia de Datos. SDRDPy se encuentra en continuo desarrollo, con planes de
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Fig. 2: Interfaz de SDRDPy: (a) visualizaciéon general del modelo y (b) anéalisis
detallado por regla.

incorporar nuevos algoritmos y realizar estudios periédicos de usabilidad. La de-
scripcion completa puede consultarse en el trabajo publicado en SoftwareX [8]. El
codigo fuente esta disponible en GitHub: https://github.com/SIMIDAT /SDRDPy
y en Zenodo: https://zenodo.org/doi/10.5281/zenodo.12811990.
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